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Streszczenie

Celem artykulu jest zaprezentowanie i przedyskutowanie najwazniejszych prob-
leméw dotyczacych potrzeby wykorzystania dodatkowej poza proba statystyczna
informacji w badaniach niewyczerpujacych. Szczegolny nacisk potozono na do$wiad-
czenie i intuicj¢ badacza, ktére moga przyczyni¢ si¢ do wzrostu precyzji i efektywnos$ci
wnioskowania o badanej zbiorowosci. Ilustracja propozycji autora sa przyktady wybra-
nych badan opinii spoteczne;.

Stowa kluczowe: badania niewyczerpujace (probkowe), badania opinii, informacje
spoza proby.

Wprowadzenie

Wsrod filozoféw nauki, mimo réznic pogladow na wiele kwestii, panuje
duza zgodno$¢ co do natury samej nauki jako dzieta rozumu — lac. ratio.
Poniewaz nauka jest dzielem rozumu, wigc dostarcza racjonalna wiedza
[6, s. 210]. Wiasnie w racjonalno$ci tkwi atut postgpowania naukowego, takze
w naukach iloSciowych: matematyce, statystyce, ekonometrii. Opor i nieufnosc¢
budzi to, co w postgpowaniu badacza jest nieracjonalne, subiektywne, intuicyj-
ne. Intuicja, jako forma aktywnos$ci psychicznej ,jest funkcja irracjonalng
(w sensie — pozaracjonalna), ktéra w formie nie§wiadomej komunikuje postrze-
zenia” [6, s. 106]. Mimo pozornego nieprzystawania do siebie nauki i intuicji,
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jako dwoch roznych kategorii — racjonalnej i nieracjonalnej — warto dostrzec
obszary ich wzajemnego przenikania si¢ w badaniach naukowych.

1. Rola intuicji w nauce

W dzietach dawnych i wspotczesnych filozoféw nauki tatwo daje sig¢ odna-
lez¢ relacje migdzy intuicja i nauka. Wspodltczesna filozof nauki, prof. Alina
Motycka, stwierdza wprost: ,,Nauka nie jest wytacznym dzietem rozumu, lecz
takze intuicji. Jedynie w kontek$cie uzasadniania nauka jest dzielem rozumu.
Ale z kolei w kontekscie tworzenia nauka jest dzielem intuicji” [6; s. 227].
W innym miejscu dodaje: ,,C6z bowiem moze rozum, jesli najpierw nie ol$ni go
intuicja” [6, s. 228]. Tg inspirujaca dla nauki role intuicji podkreslat w swoich
Pismach filozoficznych Albert Einstein: ,,Prawdziwie wielkie osiagnigcia po-
wstaly na drodze niemal diametralnie odwrotnej w stosunku do indukcji. Intui-
cyjne uchwycenie tego, co istotne w wielkim kompleksie faktow, prowadzi
badacza do sformutowania hipotetycznego prawa lub kilku praw” [1, s. 44].

Intuicja w nauce moze by¢ inspirujaca, ale moze tez utrudnia¢ zrozumienie
jakiego$ zagadnienia, a nawet prowadzi¢ badacza na manowce. Percepcja ota-
czajacych nas zjawisk, a dalej utrwalenie sadow o tych zjawiskach, jest kombi-
nacja realnej rzeczywisto$ci oraz sposobu jej postrzegania, w tym naszej inter-
pretacji i odczu¢. Wszystko to, co jest produktem ludzkiej wyobrazni i intuicji,
a takze sadow opartych na indywidualnych spostrzezeniach, w tym na ciagach
wielu obserwacji, ktore mieliby§my prawo nazwa¢ doswiadczeniem, powinno
wigc podlega¢ wszechstronnej i doktadnej weryfikacji naukowej. Dotyczy to
zaréwno prostych, jak i skomplikowanych zdarzen. W przypadku jednych i dru-
gich intuicja moze by¢ zard6wno pomocna, jak i zwodnicza. Nawet w tak pro-
stych kwestiach, jak pojecie i rozpoznanie losowosci, wigkszo$¢ osob — jak
dowodza psychologowie — popehnia bledy'. Znane w matematyce paradoksy
i sofizmaty sa dobra ilustracja sytuacji, w ktorych intuicja nie wspiera zrozu-
mienia lub wyjasnienia okreslonej sytuacji (zdarzenia). Blad hazardzisty, pole-

Przyktad typowego btgdu w rozumieniu losowosci podaje L. Mlodinow [5, s. 203]. Firma
Apple wyposazyta swoje iPody w opcje losowego wyboru piosenek: prawdziwa losowos¢ prowa-
dzi nieraz do powtorzen, ale uzytkownicy, stuchajac parokrotnie tej samej piosenki, nabrali prze-
konania, ze dobdr wcale nie byt losowy. Steve Jobs, zalozyciel Apple, ostatecznie stwierdzil, ze
trzeba bylo zmieni¢ mechanizm na ,,mniej losowy po to, zeby wydawato sig, ze jest bardziej
losowy”.
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gajacy na przekonaniu, ze dtuga seria przegranych zwigksza prawdopodobien-
stwo wygrania w nastgpnej probie, jest jednym z tych paradoksow. ,,Naprawia-
nie btedow tego rodzaju stanowi terapeutyczna strong teorii statystyki” — twier-
dzit logik i filozof, profesor Uniwersytetu Harvarda Willard van Orman Quine
[8, s. 77]. W samej statystyce odwolywanie si¢ do intuicji moze przynie$¢ rozne
skutki. Pozytywne, na przyktad w wyjasnieniu tego, ze rozproszenie cechy
w populacji istotnie wpltywa na liczebno$¢ proby, jaka z tej populacji nalezy
pobra¢ do badania reprezentacyjnego; negatywne, gdy intuicja zdaje sig suge-
rowaé, ze liczebnos¢ proby w takim badaniu powinna zaleze¢ od wielko$ci po-
pulacji.

W kwestii reprezentatywnos$ci obserwacji, jakich kazdy z nas dokonuje na
co dzien, intuicja réwniez zdaje si¢ czgsto blednie sugerowaé, ze obserwacje te
sa wystarczajace do wiarygodnych (bardzo prawdopodobnych) uogoélnien. Lu-
dzie zdaja si¢ wierzy¢ w ,,prawo matych liczb™?, jak okrelili to stynni badacze
Amos Tversky i Daniel Kahneman® w latach 70. XX wieku [13]. Oczywiscie,
nie istnieje takie prawo. Istnieja prawa wielkich liczb, jednak w matych pro-
bach, przeswiadczeni o wadze ich losowosci, dos¢ czgsto ulegamy ztudzeniu, ze
zaobserwowane w nich prawidtowosci mozna z duzym prawdopodobienstwem
uogo6lni¢ na populacje. Wyobrazmy sobie sceng polityczna, na ktorej sa tylko
dwie partie, Y i Z, cieszace si¢ jednakowym poparciem opinii publicznej (wy-
borcow). Oznacza to, ze losujac z tej populacji wyborcg, prawdopodobienstwo,
ze bedzie to zwolennik partii Y wynosi %2, tyle samo, ile prawdopodobiefistwo,
ze bedzie to zwolennik partii Z (takze '%). Zaldézmy, ze polityk, niedowierzajac
tym proporcjom, postanowil wylosowac probe pigciu wyborcow. Czy gdyby
w probie tej uzyskat czterech lub pigciu zwolennikow tylko jednej partii, miatby
prawo kwestionowa¢ jednakowa popularnos¢ obu tych partii? W sensie statys-
tycznym pytanie to brzmialoby nast¢pujaco: czy wobec wyniku: czworo lub
pigcioro zwolennikow jednej partii Y lub Z w probie pigcioelementowej, nalezy
odrzuci¢ hipotezg o jednakowej popularnosci obu partii? Czy uzyskanie takiej
proby ma na tyle mate prawdopodobienstwo, ze raczej sktonni bedziemy kwe-

,,People’s intuitions about random sampling appear to satisfy the law of small numbers,
which asserts that the law of large numbers applies to small numbers as well” [13, s. 106].

3 D. Kahneman jest psychologiem, laureatem Nagrody Nobla w dziedzinie ekonomii

z 2002 roku. Wspolnie z A. Tverskym opublikowali wiele cennych wynikéw badan na temat
istoty losowosci, wyobrazen o losowosci, zdolnosci cztowieka do kwantyfikacji stopnia niepew-
nosci.
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stionowaé, iz obie partic maja tyle samo zwolennikow? Wigkszo$¢ odpowie
raczej twierdzaco. Proporcja 4/5 = 80% lub 5/5 = 100% na korzy$¢ jednej z par-
tii daje dos¢ silne przekonanie o niejednakowym poparciu dla partii. Tymcza-
sem, wykonujac proste obliczenia (por. zatacznik), okazuje si¢, ze prawdopodo-
bienstwo takiej proby wynosi az 3/8, czyli jest bliskie %5. Intuicja zle nam suge-
ruje, ze prawdopodobienstwo takich zdarzen jest bardzo mate. Wigksza liczbe
przyktadoéw ilustrujacych znaczenie intuicji (pozytywne i negatywne) mozna
znalez¢ w zlozonych zagadnieniach wspotzaleznosci cech, w szczegdlnosci
w problemie przyczynowosci zjawisk i zdarzen (w statystyce i w ekonometrii).

2. Wspotczesny pomiar niepewnosci — personalistyczna interpretacja prawdo-
podobienstwa

We wspoélczesnym $wiecie, w ktorym trudno cokolwiek przewidywac lub
opisywa¢ w kategoriach deterministycznych, podej$cie probabilistyczne staje
si¢ coraz powszechniejsze w wielu naukach, a takze w zyciu codziennym. Cha-
rakterystyka zycia gospodarczego i spotecznego coraz czgsciej odwoluje si¢ do
ilosciowego (liczbowego) opisu, ktory poczatkowo byt zaledwie uzupetieniem
opisu werbalnego (jako$ciowego), a obecnie coraz czgsciej zastepuje ten jako-
sciowy opis. Mnogo$¢ najrozniejszych wskaznikoéw koniunktury, barometréw
nastrojow, prognoz ilosciowych, rankingdéw, sprawia ze na znaczeniu zyskuje
nie tylko statystyka, odpowiedzialna za wlasciwa konstrukcje i interpretacje
wszystkich tych miernikéw, ale takze teoria prawdopodobienstwa, dzigki ktorej
jesteSmy w stanie wyrazi¢ stopien przekonania co do prawdziwosci tych sza-
cunkéw. O ile do niedawna ekonomistom wystarczaly prognozy punktowe,
uzyskiwane z ankiet makroekonomicznych, o tyle obecnie coraz czgSciej ocze-
kuje si¢ prognoz probabilistycznych®. To z kolei wymaga postuzenia si¢ odpo-
wiednig interpretacja prawdopodobienstwa, mozliwa do zastosowania w real-
nych warunkach funkcjonujacej gospodarki.

Rzeczywistos¢, ktora obserwujemy i analizujemy, coraz trudniej daje sig
opisa¢ kategoriami klasycznej interpretacji prawdopodobienstwa. Wynika to
z samej istoty interpretacji klasycznej, w ktorej zaktada sig, ze dane zdarzenie
mozna zdekomponowac¢ na przeliczalng liczbeg jednakowo mozliwych przypad-

* O tym, czy istnieje potrzeba zastgpowania prognoz punktowych prognozami probabili-

stycznymi, a takze, czy te ostanie rozwiaza dotychczasowe problemy, pisze w interesujacym
artykule H. Kowalczyk [3].
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kéw. W wielu praktycznych sytuacjach nie jest to zalozenie adekwatne do rze-
czywisto$ci i trudno byloby je wiarygodnie uzasadni¢. Klasyczne rozumienie
prawdopodobienstwa jest niewystarczajace do obliczania prawdopodobienstw
takich zdarzen, jak niewyptacalnos$¢ klienta po roku od udzielenia mu kredytu,
uzyskanie okreslonej przedzialowo kwoty przychodu przez przedsigbiorstwo po
zakonczeniu zadania inwestycyjnego, wzrost kursu ztotego wzgledem euro do
okreslonego poziomu, udziat w referendum co najmniej potowy uprawnionych
do glosowania itp.” Rozw6j teorii prawdopodobienstwa, gdy przesledzi¢ go
w czasie, odbywa si¢ w kierunku wypracowania takich interpretacji i sposoboéw
pomiaru prawdopodobienstwa, ktore bylyby w stanie jak najlepiej zmierzy¢
1 wyrazi¢ stopien niepewnosci badacza (decydenta) do interesujacego go zdarzenia.

W wielu praktycznych sytuacjach korzysta si¢ z czestoSciowej (statys-
tycznej) interpretacji prawdopodobienstwa, na ktorej oparta jest cata teoria
wnioskowania statystycznego. O ile, w klasycznej interpretacji nastepuje odwo-
tanie do whasciwosci mechanizmu losujacego (symetryczno$¢ monety lub kost-
ki), o tyle w interpretacji czgsto§ciowej prawdopodobienstwa — nawiazanie do
powtarzalnosci zdarzen. Prawdopodobienstwo danego zdarzenia — zgodnie z in-
terpretacja czestosciowa — jest granica czestosci wzglednej wszystkich zdarzen
elementarnych sprzyjajacych temu zdarzeniu. W praktycznych zastosowaniach
abstrakcyjne pojecie ,.granicy czegstosci wzglednej” zostaje zastapione estymo-
wana w oparciu o dostatecznie liczna probe wartoscia czgstosci wzglednej zda-
rzen. W przypadku tej interpretacji powtarzalno$¢ zdarzen jest kluczowym po-
jeciem. Tylko bowiem w diugiej serii powtarzalnych zdarzen mozna wiarygod-
nie oszacowa¢ wzgledna czgstos¢ (prawdopodobienstwo) wybranych, interesu-
jacych badacza przypadkow (zdarzen). Znaczenie czgsto§ciowej (statystycznej)
interpretacji prawdopodobienstwa jest obecnie wigksze niz kiedykolwiek wcze$-
niej. Jest to spowodowane mozliwoscia uzyskiwania wielu rzeczywistych lub
symulowanych komputerowo duzych ciagdéw zdarzen losowych. Interpretacja ta
nie jest jednak pozbawiona istotnych ograniczen. Jej krytycy zwracaja uwagg na
to, ze nawet jednokrotne powtorzenie doswiadczenia w identycznych warun-

> L. Mlodinow przywotuje inny przyktad, nie ze sfery gospodarczej, lecz prawniczej. Gdy

w maju 1994 r. Paula Jones wytoczyta prezydentowi Billowi Clintonowi sprawe karna, poproszo-
no 200 praktykujacych prawnikéw o oceng prawdopodobienstwa, ze nie dojdzie do petlnego
procesu [5, s. 37]. Trudno sobie wyobrazi¢, aby ktorykolwiek z nich, podajac swoje oszacowanie
zaktadal spelnienie zalozen klasycznej interpretacji prawdopodobienstwa. Bez zaangazowania
wlasnego doswiadczenie i intuicji nie da si¢ w tych okoliczno$ciach poda¢ wartosciowej oceny
prawdopodobienstwa.
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kach jest niezwykle trudne. Traktowanie ciagu rzeczywistych zdarzen ekono-
micznych jako zaistnialych w tych samych warunkach moze wigc by¢ zatoze-
niem daleko odbiegajacym od rzeczywistosci. To, co jest mozliwe w kompute-
rowych symulacjach, nie zawsze jest proste w rzeczywistosci. Interpretacja
czgstosciowa nie moze by¢ stosowana przede wszystkim do zjawisk rzadkich
lub niepowtarzalnych (np. niewyptacalnos¢ kontrahenta, wynik wyboréw pre-
zydenckich, bankructwo kraju strefy euro) lub takich, ktore si¢ co prawda po-
wtarzaja, ale w zmieniajacych si¢ warunkach. W wielu takich sytuacjach istnie-
je mniej lub wigcej informacji, ktore mogtyby si¢ okaza¢ uzyteczne do okresle-
nia, na ile prawdopodobne jest wystapienie interesujacego badacza zdarzenia,
ale problem tkwi w tym, ze modele klasyczny i czgsto§ciowy prawdopodobien-
stwa sa za malo elastyczne, aby wykorzysta¢ te informacje. Dodatkowym zro-
dlem informacji, ktore czgsto moze si¢ okaza¢ cenne w okres§leniu prawdo-
podobienstwa wielu zdarzen, jest wiedza ekspertow. Ale i ona trudno poddaje
si¢ kwantyfikacji w formie wymaganej zalozeniami wskazanych dwoch inter-
pretacji prawdopodobienstwa.

Wspotczesnie dazy si¢ do wykorzystania do oceny prawdopodobienstwa
catej wiedzy o zdarzeniu, nie tylko o jego prostym modelu (tak, jak w interpre-
tacji klasycznej) i o czestosci wzglednej realizacji tego zdarzenia (jak w inter-
pretacji czgstosciowej). W ten sposob, w wyniku badan migdzy innymi T. Bay-
esa, L.J. Savage’a, B. de Finettiego [12, aneks do rozdz. 3], sformutowana zo-
stala intepretacja personalistyczna prawdopodobienstwa, zwana inaczej subiek-
tywna.

Przez subiektywne prawdopodobienstwo (ang. subjective probability)
tego, ze jaki$ sad na temat zdarzenia 4 jest prawdziwy, rozumie si¢ stopien
pewnosci (ang. degree of belief) lub przekonania danej osoby o prawdziwos$ci
tego sadu. Zgodnie z ta interpretacja prawdopodobienstwo sadu na temat zda-
rzenia 4 jest przypisane do danej osoby i moze by¢ rézne dla réznych osob.
W przeciwienstwie do interpretacji czgstosciowej prawdopodobienstwo subiek-
tywne jest traktowane personalistycznie i warunkowo ze wzgledu na przesztos¢
i cale otoczenie analizowanego zdarzenia. Jedynym ograniczeniem jest to, aby
zbiér prawdopodobienstw byt dla danej osoby spojny i nie tamat postulatu lo-
gicznej zgodnosci. ,,Zgodne lub spdjne oszacowania sa dotad dopuszczalne,
dopdki dana osoba czuje, ze odpowiadaja one jej przekonaniom” [14, s. 1105,
thum. wlasne]. Danemu zdarzeniu nie musi wigc koniecznie odpowiada¢ jedna
warto$¢ prawdopodobienstwa. Moze ona by¢ rdzna nie tylko dla r6znych osob,
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ale takze dla tej samej osoby w roznych momentach, wyrazajac zmieniajacy si¢
stan wiedzy tej osoby na temat danego zdarzenia i jego uwarunkowan®. Subiek-
tywne prawdopodobienstwo jest mozliwe do ustalenia dla zdarzen rzadkich
i jednostkowych. Wydaje sig, ze wlasnie ta cecha powoduje, iz prawdopodo-
bienstwo — rozumiane personalistycznie — pojawia si¢ obecnie w wielu dziedzi-
nach zycia, w ktorych nie wystgpowato wezesnie;j.

3. Rola doswiadczenia i intuicji w badaniach sondazowych

Badania ankietowe i sondazowe, ktore na etapie analizy danych mozna by-
lo do niedawna kojarzy¢ z dos¢ prostym obliczaniem proporcji (wskaznikow
struktury), z wielu powodéw wymagaja obecnie stosowania znacznie bardziej
zaawansowanych technik statystycznych. Najwazniejsze z tych powodoéw to
czgstsza odmowa respondentow, krotki czas przeznaczony na realizacj¢ badan,
koniecznos$¢ korekty niektorych ocen podanych przez respondentéw (np. ocen
obciazonych dazeniem czg$ci ankietowanych do podania opinii oczekiwanej
przez ankietera). Niezaleznie od tego sa takie sytuacje, w ktorych niezbgdne
wydaje si¢ taczne wykorzystanie z proba statystyczng innych zrodet informacii,
aby przedstawiona ocena uwzgledniata niedoskonatos¢ proby.

Jedna z takich sytuacji jest konstrukcja prognozy wyborczej, w ktorej do
najtrudniejszych elementéw nalezy ocena struktury glosujacych w dniu wybo-
row. Nawet gdyby proba respondentéw w badaniu sondazowym doskonale od-
zwierciedlata strukturg postaw wyborczych w populacji uprawnionych do gto-
sowania, to przy konstruowaniu prognozy wyborczej prawdziwym wyzwaniem
dla statystykow jest umiejetno$¢ przewidzenia, jaka bedzie struktura sub-
populacji wyborcoéw, ktorzy wezma udziat w glosowaniu. Nie ma przesady
w twierdzeniu, ze tego typu badanie probkowe jest jednym z niewielu, w kto-
rym na podstawie préby wylosowane]j z danej populacji oczekuje si¢ wnioskow
dotyczacych innej populacji, ktora jeszcze nie zostata okreslona. Wérod réznych
sposobow weryfikacji (przesiewu) respondentdw w probie (ang. screening
techniques) najwigksza dotychczas popularnos¢ zdobywa sobie technika nazy-

® W ten sposob interpretacja personalistyczna narazona jest na krytyke dotyczaca niespdj-

no$ci sadow wielu osob, a takze na zarzut utraty warto§ci poznawczej przez prawdopodobien-
stwo. Dyskusj¢ na ten temat przytaczaja m.in. M.J. Machina i D. Schmeidler [4], oraz M. Szreder
[11;12].
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wana likely voter technology [2]. Polega ona na tym, Ze za pomoca dodatko-
wych informacji o respondencie wylosowanym do proby przypisuje si¢ mu
subiektywne (personalistyczne) prawdopodobienstwo, wyrazajace przekonanie
badacza co do szans, ze respondent ten rzeczywiscie wezmie udzial w wybo-
rach. Celem dodatkowych pytan skierowanych do respondentéw jest proba oce-
ny, jak silna jest ich motywacja do udziatu w akcie wyborczym. Pytania te od-
nosza si¢ do motywoéw glosowania, zainteresowania ,,wyscigiem”, udziatu
w poprzednich wyborach, wiedzy o lokalu wyborczym, stopnia zainteresowania
lub identyfikacji z preferowana partia polityczna itp. Od do$wiadczenia i intu-
icji badaczy zalezy, jak sa sformulowane te dodatkowe pytania, ile ich jest,
a takze to, w jaki sposob przyporzadkowuje si¢ odpowiedziom rozktad prawdo-
podobienstwa. Spektakularnym sukcesem tego podejscia byta prawie bezbtedna
prognoza wyborcza w wyborach do Kongresu USA 5 listopada 2002 roku spo-
rzadzona przez Instytut Gallupa [7].

Nieznana frekwencja wyborcza i struktura glosujacych nie sa jedynymi
trudno$ciami w opracowaniu prognozy wyborczej. Zrodtem potencjalnych du-
zych btedow mogga tez by¢ nieprawdziwe deklaracje respondentow odno$nie do
ich zamiaréw zachowania si¢ przy urnie, a takze zmiana wcze$niejszych prefe-
rencji wyborczych w przeddzien glosowania. Sa to jedne z najbardziej ktopo-
tliwych probleméw dla statystykow. Takze tutaj rozwiazan nalezy poszukiwac
przede wszystkim w innych poza proba zrodtach danych, a takze w informa-
cjach uzyskanych od ekspertow. Praktyka o$rodkéw badawczych we Francji
jest stosowanie technik korekty w stosunku do kazdej warstwy populacji, nieza-
leznie od liczby odmoéw w probie. Jej celem jest skorygowanie rozbieznos$ci
migdzy deklarowanymi intencjami wyborczymi respondentéw a pdzniejszym
ich gtosowaniem. Najpowszechniej stosuje si¢ wagi z wczesniejszych wyborow
(diverse weights), oparte na poréwnaniach z przesztosci deklaracji wyborczej
z rzeczywistymi wynikami glosowania w danej warstwie. Mozna by to takze
zrobi¢ w odniesieniu do prognoz wyborczych w Polsce, przynajmniej w stosun-
ku do dwodch glownych partii: PO i PiS. Bardzo prawdopodobne, biorac pod
uwage wybory parlamentarne z 2005 roku oraz wybory prezydenckie i parla-
mentarne z 2010 roku, przeszacowanie w sondazach popularnosci PO wymaga
liczbowego wyrazenia tego bledu. Nie ma na to wypracowanych formut anali-
tycznych. Bez pewnej odwagi badaczy, wyrazajacej si¢ przede wszystkim go-
towoscia wlaczenia do tego pomiaru wlasnych obserwacji i intuicji, bedzie to
trudne do osiagnigcia. O wielkosci sredniego przeszacowania PO w stosunku do
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PiS mozna na przyktad wnioskowac na podstawie dwoch badan exit poll wyko-
nanych réznymi technikami w dniu pierwszej tury wyborow prezydenckich
2010 roku. Ankieterzy MB SMG/KRC przeprowadzili 20 czerwca 2010 roku
telefoniczny sondaz na prdobie 6 tys. osob, ktore wzigly udzial w tym dniu
w glosowaniu. Przy tak duzej probie waga btedu losowania w stosunku do in-
nych bledow jest nieznaczna. Nalezy sadzi¢, ze gldéwnym zrodiem bledu, jaki
moégt si¢ w tym badaniu pojawic, byt btad systematyczny, spowodowany daze-
niem do ,,politycznej poprawnosci” respondentow. W tabeli 1 podano wyniki
tego sondazu, a dla poréwnania takze wyniki klasycznie wykonanego badania
exit poll przez TNS OBOP oraz prawdziwe wyniki ogloszone ostatecznie przez
Panstwowa Komisj¢ Wyborcza (PKW).

Tabela 1. Odsetki glosé6w oddanych w pierwszej turze wyborow prezydenckich
na dwodch glownych kandydatow (prognoza MB SMG/KRC i TNS OBOP
oraz oficjalny wynik PKW)

Kandydat MB SMG/KRC TNS OBOP PKW
B. Komorowski 457 40,7 41,5
J. Kaczynski 33,2 35,8 36,5

Zrodto: TVN. TVP, PKW.

Gdyby na podstawie danych z tabeli 1 sformutowaé oceng stopnia prze-
szacowania kandydata PO, a jednoczesnie niedoszacowania kandydata PiS, to
wyniostoby ono 10%—11% wyniku uzyskanego w rzeczywistosci’. Potrzeba tej
korekty jest wazna, by przeciwdziata¢ rosnacej nieufnosci do badan sondazo-
wych, spowodowanej czgstymi w przesziosci rozbieznosciami migdzy wynika-
mi sondazy a rozstrzygnigciami wyborczymi. Potrzebna jest odwaga realizato-
row badan i wigksza determinacja pod tym wzgledem. Tego typu wskazniki
korygujace, by¢ moze nieprecyzyjne i wymagajace aktualizacji, sa lepsze niz
préby odgadywania przez dziennikarzy, jak bardzo jedna partia jest przeszaco-
wana, a druga niedoszacowana [11]. Sa takze, jak si¢ wydaje, odpowiedniejsze

Nie nalezy tego wskaznika korygujacego 10% lub 11% myli¢ z korekta o 10 lub 11 punk-
tow procentowych. Na przyktad, z badania TNS OBOP wykonanego 16-22.06.2011 r. wynika, ze
poparcie dla PO wynosi 45%, a dla PiS — 27% (,,Gazeta Wyborcza” z 24.06.2011 r., s. 4).
Uwzgledniajac 10-proc. korekte, trzeba by przyjaé, ze w rzeczywistosci jest ono w przypadku PO
bliskie 40,5%, a w przypadku PiS — 30%.
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od standardowego, asekuracyjnego zdania w komentarzu zamieszczanym przez
jeden z dziennikdéw przy kazdym sondazu: ,,Wybory prezydenckie 2010 r. po-
kazaty, ze niezdecydowani czgséciej wybieraja PiS 1 SLD niz Platformg, dlatego
przewaga PO nad partiami opozycyjnymi moze by¢ mniejsza”.

Podobnej odwagi w korzystaniu z doswiadczenia i intuicji wymaga sche-
mat losowania lokali wyborczych w badaniach typu exit poll. Do proby losuje
si¢ ich w Polsce zwykle okoto 500. Reprezentatywno$¢ proby lokali w duzej
mierze wpltywa na dokladno$¢ pdzniejszej prognozy. Statystyka takze zaleca
tutaj korzystanie z roznych zrodet danych. W praktyce wielu krajow ostatecz-
nego wyboru proby lokali wyborczych dokonuje sig, biorac pod uwage ich re-
prezentatywno$¢ w poprzednich wyborach. Technika ta (ang. tied sample)
oznacza powiazanie wyboru proby ze stopniem zgodnosci wynikoéw w lokalach
tej proby z ogdlnokrajowymi wynikami w poprzednich wyborach. W uprosz-
czeniu mozna powiedzie¢, ze sposrod rozwazanych prob lokali wybiera si¢ te
probe, ktora okazala si¢ najbardziej reprezentatywna w poprzednich wyborach.
Podobnie jak w przypadku prognoz wyborczych brakuje gotowych, optymal-
nych procedur postgpowania. Z badan prowadzonych w Katedrze Statystyki
Uniwersytetu Gdanskiego wynika, ze reprezentatywno$¢ wigkszosci lokali
w jednych wyborach nie przenosi si¢ na ich reprezentatywno$¢ w kolejnych
wyborach. Skonstruowanie schematu wyboru préby lokali wyborczych, ktory
skutecznie korzystatby z wiedzy z przesztosci, nadal jest zadaniem do podjgcia
przez statystykoéw. Doswiadczenie badaczy i ich intuicja sg tu jednymi z naj-
wazniejszych czynnikow warunkujacych pozytywny efekt tych prac.

Podsumowanie

ZYozono$¢ opisywanej przez nauke rzeczywistosci i dynamika jej zmian
powoduja, ze badacze coraz czesciej sa zmuszeni sigga¢ do wielu zrodet infor-
macji, w tym takze do wlasnego doswiadczenia i intuicji. Dotyczy to réznych
grup badaczy, w szczegolnosci statystykow. W wielu sytuacjach informacja
z proby statystycznej okazuje si¢ niewystarczajaca do wiarygodnych uogolnien
na cala populacjg. Potrzebne jest jej uzupetienie na réznych etapach badania
probkowego, poczawszy od techniki probkowania, a skonczywszy na niezbed-
nych korektach uzyskanych w probie wynikow. W artykule oméwiono kilka
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tego typu sytuacji 1 zwrocono uwage na intuicj¢ 1 doswiadczenie badacza, ktore
moga by¢ dodatkowym zroédtem informacji.

W populacji istnieje jednakowa liczba zwolennikow dwoch partii Y i Z.
Jakie jest prawdopodobienstwo, ze losujac z tej populacji probeg pigcioelemen-
towa, uzyska si¢ w niej czterech lub pigciu zwolennikow jednej z tych partii
(czyli uzyska si¢ proporcj¢ w probie 80% lub 100% na korzysé ktorejs z tych
partii)?

Rozwigzanie:

Obliczymy najpierw prawdopodobienstwo tego, ze wsrod wylosowanych
pigciu 0s6b bedzie pigeiu zwolennikow partii Y:

5 0

oY - &
5)\2 2 32

Takie samo jest prawdopodobienstwo, ze wsrod wylosowanych pigciu 0sob
bedzie pigciu zwolennikdéw partii Z, czyli, gdyby chcie¢ podaé¢ prawdopodo-
bienstwo tego, ze proba losowa, sktadajaca sig z pigciu 0so6b bedzie w catosci
zdominowana przez zwolennikéw tylko jednej partii (Y lub Z), to wynosi ono
2/32, tj. 1/16. Jest to prawdopodobienstwo niewielkie, ale nie bardzo mate

(wigksze od 0,05 — typowego poziomu istotnosci).

Nastegpnie obliczymy prawdopodobienstwo tego, ze wirod wylosowanych
pigciu 0séb bedzie czterech zwolennikdéw partii Y:

4 1
p(Y=4) = (Sj(lj (l} = i
4)\2 2 32
Tyle samo wynosi prawdopodobienstwo otrzymania 4 zwolennikow partii Z
w losowej probie pigcioelementowe;.
Odpowiedzia na zadane na wstgpie pytanie jest suma prawdopodobienstw:
— otrzymania w probie pigciu zwolennikow partii Y lub pigciu zwolenni-
kow partii Z,
— otrzymania w probie czterech zwolennikéw partii Y lub czterech zwo-
lennikow partii Z:
1 ) 5 12

3
2.—+42.— = = = =,
32732 32 8
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Prawdopodobienstwo otrzymania takiej na pozor nietypowej proby nie jest wca-

le mate, bo wynosi 0,375. Jest ono kilkakrotnie wigksze od typowego poziomu

istotnos$ci, dlatego nie upowaznia (w sensie statystycznym) do kwestionowania

zatozenia o jednakowej liczbie zwolennikow obu partii.
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[
INTUITION AND EXPERIENCE IN STATISTICAL SURVEYS

Summary

The aim of this paper is to address and discuss some of the major problems
connected with the need for using non-sample information in statistical surveys. Special
attention is paid on researcher’s experience and intuition which can be used to improve
the quality of the survey’s findings. Examples of opinion polls are given to illustrate
such cases.

Keywords: sample survey, opinion poll, non-sample information.
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